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Analyse de la connectivite fonctionnelle en IRMf: graphes ou ICA ?

Argheesh Bhanot'-3, Guillaume Becq?, Sophie Achard3, Emmanuel L. Barbier’

’Univ. Grenoble Alpes, CNRS, Grenoble INP, GIPSA-lab, 38000 Grenoble, France,

Introduction

 Les graphes et les méthodes de séparation de sources sont les deux types d’approches principalement utilisées pour
analyser les données IRMf de repos.

« || est difficile de comparer les réseaux produits par ces deux méthodes car les modules obtenus par la méthode des
graphes ne contiennent les régions du cerveau qu’une seule fois,

* Dans les cartes ICA, une méme région peut ressortir dans plusieurs composantes.
« Dans cette étude, nous comparons les nhoeuds “movers” obtenues par ces deux méthodes.

Donnees

Des données sont simulées dans trois modules. Chague module contient plusieurs régions dont les données sont identiques
(une sinusoide a fréquence donnée d’intérét autour de 0.08 Hz, T=1800s, @2Hz, o0 = 0.01). Les données sont prétraitée en
utilisant un pipeline préclinique [1]
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Présentation de données

P |
/o UCA
ca— Université

Grenoble Alpes

3> Univ. Grenoble Alpes, CNRS, Inria, Grenoble INP, LJK, 38000 Grenoble, France

I Univ. Grenoble Alpes, Inserm, U1216, Grenoble Institut Neurosciences, INRIA, 38000 Grenoble, France

Methode

Une m

L2

atrice d

1,]

d,-d]-
2m
agreement”, estimant la confiance sur ces "movers”, est calculée en sommant I'appartenance sur plusieurs
itérations. Pour I'lCA spatiale, 'appartenance aux modules des régions dans les différents composantes est obtenue par

seuillage.

o(ci, Cj):

Pour les graphes, nous avons implémenté I'algorithme de Louvain [2] permettant de calculer les modules et nous obser-
vons les noeuds (ou régions) "movers” qui changent de module d’'une itération a l'autre, en fonction de linitialisation.
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Analyses des résultats pour le modele 1
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Analyses des données simulées
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Analyses des données réeles

Conclusion et Perspectives

* Cette étude a permis de proposer une méthode pour comparer les analyses graphes et ICA de connectivité fonction-
nelle. LICA apparait plus instable que I'approche graphe dans le contexte des signaux simulés.
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