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La distance en ce qui concerne la variété linguistique (dont les variétés diachronique et diatopique)

Avec 'avenement de technologies d’apprentissage profond, toute analyse syntaxique automa- ainsi que celle de genre ou de registre a un impact sur la performance. Lattention portée a la qualité
tigue d'un corpus textuel présuppose l'utilisation de “systemes d'annotation” (Renwick & Kraif du corpus d’'entrainement pour l'apprentissage supervisé, néanmoins, peut étre étendue aux autres
2024) : 1) un analyseur syntaxique automatique, 2) un gros modele de langue, ou LLM (issu d'un étapes du processus d’annotation agile afin d'optimiser l'injection des caractéristiques du corpus cible
apprentissage non-supervisé), et 3) un corpus d’'entrainement pour l'entrainement supervisé qui dans le systeme de parsing. Nous avancons deux hypothéses: 1) que l'introduction d'une étape supplé-
permet 'acquisition du schéma d’annotation (en 'occurrence, parsing et tagging dans le systeme mentaire avant 'acquisition du schéma d'annotation peut apporter un gain de performance et 2) que
Universal Dependencies (UD), de Marneffe et al., 2021) et des traits linguistiques spécifiques. la qualité et échantillonnage des “sous-corpus de finetuning” (post-apprentissage du schéma d’anno-

tation) peut augmenter les performances du systeme d'annotation lors d’entrainements progressifs.

PRESENTATION DES CORPUS

Corpus “Guernesey” (GNS) : transcription du registre Crime |, conservé aux Archives du Tri- GNS PRFT CONFIGURATION D’ENTRAINEMENT

bunal de l'ile anglo-normande de Guernesey. La source est un texte juridique (dépositions) du e Python -
16&me siécle, en francais qui présente une forte variation dialectale (hormande) au niveau des Tokens 40996 239262 o LLM: google-bert/bert-base-multilingual-cased

graphies et de la grammaire - Corpus cible/sous-corpus de finetuning. Phrases 1271 20277 ° Parser: kinanguiller/SertorDeprel 0
Corpus “Profiterole” (PRFT) : corpus de textes en ancien et moyen francais (majoritairement _ e Interface Web _dsoraror oTEW

littéraires) du 9éme au 15éme siécle, annotés en Universal Dependencies (Profiterole Old 2@14 gi"l'ae gr‘]?g:’g”e 32.25 1.79 © Arborator Grew

et Profiterole Middle 2@14, Prévost et al., 2024) - Corpus de finetuning.
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Les résultats des expériences menées montrent l'impact de la réutilisation

CRIME |, 1563-1567. Guernsey Greffe (manuscrit). w des PoS en pré-entrainement pour la performance de modeles de parsing
GUIBON, G., TELLIER, ., PREVOST, S., CONSTANT, M., & GERDES, K. (2015). Ana- syntaxique ainsi que celui du recours au critere de la longueur de la phrase
e e ey by Prictes de 2 fangue influent fe pour la constitution de corpus d’entrainement dans le cadre d’un processus
http://www.atala.org/taln_archives/TALN/TALN-2015/taln-2015-long-017.pdF. itératif. Les expériences nous amenent a formuler deux recommandations
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GUILLER, K. (2020). Analyse syntaxique automatique du pidgin-créole du Nige-
ria a l'aide d'un transformer (BERT): Méthodes et Résultats. Mémoire de Mas-
ter, Sorbonne Nouvelle.

pour une approche a l'annotation agile de treebanks : 1) Prendre en considé-
ration la distance et la proximité du corpus d’'entrainement et du corpus cible
en ce qui concerne les criteres linguistiques (langue et variation diachronique

MILETIC, A. (2018). Un treebank pour le serbe: constitution et exploitations et diatopique, genre etc); 2) tenir compte du statut du corpus existant et du
[Phdthesélsl. gzr\é\gegrj;t;e Toulouse le Mirail - Toulouse II]. https://theses.hal. Nous remercions les Archives du Tribunal de Guernesey corpus cible en ce qui concerne les traitements et enrichissements effectués
science/tel , (Guernsey Greffe) et l'ancien archiviste de l'ile Daryl Ogier (segmentation, annotation etc). Combinant les différents parameétres a de
PENG, Z., GERDES, K., & GUILLER, K. (2022). Pull your treebank up by its own . dé I . it de Cri | diffé , d , A i sduire I

bootstraps. In L. Becerra, B. Favre, C. Gardent, & Y. Parmentier (Eds.), Journées poOUr NOUS avolr accorde l'acces au manuscrit ae Crime |. IFrfrerentes etapes de reentrainement progressir on peut reauire tinterven-

Jointes des Groupements de Recherche Linguistique Informatique, Formelleetde ~ Nous remercions aussi la Direction du Systeme d'Informa-  tion humaine et augmenter la qualité et la cohérence des annotations.

e ool ogaca g 1aue des Langues (TAL) (p. 139-153)- CNRS._tion de l'Université de Caen pour avoir soutenu ce travail
ttps://hal.science/hal-03846834 . ) . . . . .
PREVOST. 5. GROBOL, L., DEHOUCK, M., LAVRENTIEV, A., & HEIDEN, S. (2024). en fournissant l'acces aux ressources informatiques. Cette  Travaux a venir

Profiterole: un corpus morpho-syntaxique et syntaxique de francais médiéval.  recherche a eté menée dans le cadre des projet ANR Fran- A la suite de I'étude menée, deux pistes de recherche se dégagent: 1) L'appli-
Corpus, 25. https://doi.org/10.4000/corpus.8538 ) co-allemand MICLE (2021-2024) et le projet AUTOMATED cation de la méthode pour un processus de bootstrapping avec des langues
e pout 1o redenlor eon'qézn(zzd‘g'lé?(?s‘ig?ft'f’go‘i;j;x;;sh‘ﬂt%?/t;‘d%ei_Larg%g.jgbo , (2023-2024) financé par la région Normandie, sous ladirec-  différentes; 2) Analyse qualitative des résultats afin d’optimiser 'annotation
corpus.8286 tion de Professeur Pierre Larrivée (CRISCO, Université de de certains types de phrases a différentes étapes du traitement.

Caen).



