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LAS 69.72 69.06 69.59 69.00 72.84

UAS 76.02 75.16 75.87 75.44 78.17
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UPOS 90.33 90.81 91.35 90.47 93.59
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PISTES POUR L’OPTIMISATION
DE MODÈLES DE PARSING SYNTAXIQUE

Avec l’avènement de technologies d’apprentissage profond, toute analyse syntaxique automa-
tique d’un corpus textuel présuppose l’utilisation de “systèmes d’annotation”  (Renwick & Kraif 
2024) : 1) un analyseur syntaxique automatique, 2) un gros modèle de langue, ou LLM (issu d’un 
apprentissage non-supervisé), et 3) un corpus d’entraînement pour l’entraînement supervisé qui 
permet l’acquisition du schéma d’annotation (en l’occurrence, parsing et tagging dans le système 
Universal Dependencies (UD), de Marneffe et al., 2021) et des traits linguistiques spécifiques. 

La distance en ce qui concerne la variété linguistique (dont les variétés diachronique et diatopique) 
ainsi que celle de genre ou de registre a un impact sur la performance. L’attention portée à la qualité 
du corpus d’entraînement pour l’apprentissage supervisé, néanmoins, peut être étendue aux autres 
étapes du processus d’annotation agile afin d’optimiser l’injection des caractéristiques du corpus cible 
dans le système de parsing.  Nous avançons deux hypothèses : 1) que l’introduction d’une étape supplé-
mentaire avant l’acquisition du schéma d’annotation peut apporter un gain de performance et 2) que 
la qualité et échantillonnage des “sous-corpus de finetuning” (post-apprentissage du schéma d’anno-
tation) peut augmenter les performances du système d’annotation lors d’entraînements progressifs.

INTRODUCTION

PRÉSENTATION DES CORPUS
Corpus “Guernesey” (GNS) : transcription du registre Crime I, conservé aux Archives du Tri-
bunal de l’île anglo-normande de Guernesey. La source est un texte juridique (dépositions) du 
16ème siècle, en français qui présente une forte variation dialectale (normande) au niveau des 
graphies et de la grammaire - Corpus cible/sous-corpus de finetuning.
Corpus “Profiterole” (PRFT) : corpus de textes en ancien et moyen français (majoritairement 
littéraires) du 9ème au 15ème siècle, annotés en Universal Dependencies (Profiterole Old 2@14 
et Profiterole Middle 2@14, Prévost et al., 2024) - Corpus de finetuning.

GNS PRFT

Tokens 40996 239262

Phrases 1271 20277

Taille moyenne 
de la phrase

32.25 11.79

CONFIGURATION D’ENTRAINEMENT
● Python

○ LLM: google-bert/bert-base-multilingual-cased
○ Parser: kirianguiller/BertForDeprel 

● Interface Web
○ Arborator Grew
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  CONCLUSION 
Les résultats des expériences menées montrent l’impact de la réutilisation 
des PoS en pré-entraînement pour la performance de modèles de parsing 
syntaxique ainsi que celui du recours au critère de la longueur de la phrase 
pour la constitution de corpus d’entraînement dans le cadre d’un processus 
itératif. Les expériences nous amènent à formuler deux recommandations 
pour une approche à l’annotation agile de treebanks : 1) Prendre en considé-
ration  la distance et la proximité du corpus d’entraînement et du corpus cible 
en ce qui concerne les critères linguistiques (langue et variation diachronique 
et diatopique, genre etc); 2) tenir compte du statut du corpus existant et du 
corpus cible en ce qui concerne les traitements et enrichissements effectués 
(segmentation, annotation etc). Combinant les différents paramètres à de 
différentes étapes de réentraînement progressif on peut réduire l’interven-
tion humaine et augmenter la qualité et la cohérence des annotations.

Travaux à venir
À la suite de l’étude menée, deux pistes de recherche se dégagent: 1) L’appli-
cation de la méthode pour un processus de bootstrapping avec des langues 
différentes ; 2) Analyse qualitative des résultats afin d’optimiser l’annotation 
de certains types de phrases à différentes étapes du traitement.
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(2023-2024) financé par la région Normandie, sous la direc-
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Caen).
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