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1. Principaux concepts
1.1 De quoi s'agit-il ?

Une analyse visant a identifier un seuil (cutoff) pour séparer les groupes sur la base d'un

critére clinique.

1.2 Comment le seuil est-il estimé ?

Pour que le seuil soit correctement identifié, les scores obtenus (avec l'instrument analysé)
doivent étre comparés a une variable dite "étalon-or" (gold standard). La variable "gold
standard" est celle qui permet de classer cliniquement les individus (par exemple, les résultats

d'un diagnostic psychiatrique).

1.3 Quels éléments sont impliqués dans I'analyse ?
Pour comprendre la courbe ROGC, il faut connaitre trois éléments principaux.

- Sensibilité : 1a probabilité d'estimer correctement qui a le diagnostic ;

- Spécificité : la probabilité d'estimer correctement qui n'a pas le diagnostic ;

- L'aire sous la courbe (Area Under Curve - AUC) : il s'agit de l'aire formée par la
combinaison des deux probabilités (sensibilité et spécificité) et indique le pourcentage
d'individus pour lesquels il n'y a pas de superposition des scores, c'est-a-dire le
pourcentage de cas pour lesquels les scores de I'échantillon clinique sont en fait plus

élevés que ceux de I'échantillon non-clinique.




2. Comment lancer I'analyse

Les analyses présentées dans cette section sont des exemples obtenus avec des bases de données fictives.

Sur le logiciel SPSS

Dans le menu Analyze, il faut choisir I'option « Classify/ Roc Curve ».
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Anal Graph Utiliti Extensi Wind Hel, ‘ ‘ .
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>

>

>
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Neural Networks > i i i
Vv
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assify [ TwoStep Cluster.. Standard error and confidence interval roupe clinique
Dimension Reduction > 3 . .
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Scale
Nonparametric Tests
Forecasting
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Multiple Response
Missing Value Analysis...
Multiple Imputation
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B2 Simulation.
Quality Control
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Direct Marketing
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Cluster Silhouettes
Ed Tree....
Discriminant...
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2. Comment lancer I'analyse

Les analyses présentées dans cette section sont des exemples obtenus avec des bases de données fictives.

Sur le logiciel JAMOVI
Installation : https://jamovi.org/download.html

oY of
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Editor to run R code inside jamovi

©)
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le package psychoPDA.

]
O
PPDA

1 O
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Plots
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Tables
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Dans le package
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« Test ROC »

Valeur (s'il n’y a que des chiffres) ou texte
(s’il y a des labels) du groupe clinique dans la
variable de gold standard.

Gardez I'option "tous les scores observés"
active pour obtenir le tableau avec les
statistiques pour tous les scores.

[ LoESS smoothing
Standard error bars
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2. Comment réaliser I'analyse

Les analyses présentées dans cette section sont des exemples obtenus avec des bases de données fictives.

Sur le logiciel JASP

(Installation en : https://jasp-stats.org/download/)

9 -

Learn Bayes

v Binary Classification

Input type

Point estimates

Priors

Prevalence ~Beta(a= 1
Sensitivity ~Beta(a= 8

Specificity ~ Beta(a= 8

Data

+

—

Appuyez sur le bouton + pour installer le
package Learn Bayes.

Distributions
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P Learn Bayes

Dans le package Learn
Bayes, il faut choisir
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Marker
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Dans JASP, il existe trois fagons d'estimer les
valeurs : la méthode classique, ou les valeurs
sont données a I'avance (point estimates) et la
méthode bayésienne, ou les valeurs sont
estimées a partir de simulations (uncertain
estimates).

Dans I'option « load data and specify
threshold », les valeurs sont estimées a partir
de votre base de données.




3. Comment interpréter les résultats (output)

Les résultats présentés dans cette section sont des exemples obtenus avec des bases de données fictives.

ROC Curve

Sensitivity

00 02 04 06 08

1 - Specificity

Diagonal segments are produced by ties.

Area Under the Curve
Test ResultVariahle(s): SCORE

symptotic
Slg.b
m Std. Error® /Gwer Bound Upper Bouncm
\ 83/ o 000 \_ 855 842 )

Thetestfesult variable(s): SCORE has atleast one tie hetween the positive
actual state group and the negative actual state group. Statistics may be
hiased.

Asymptotic 95% Confidence
Interval

a. Under the nonparametric assumption

h. Null hypothesis: true area=0.5

Coordinates of the Curve

TestResultVariable(s): SCORE

/ Fositive if \
Greater Than

Ligne nulle : indique un seuil de 50 %. Ce
gue nous voulons, c'est un point de coupure
qui s'éloigne de cette ligne.

Seuil idéal : c'est celui qui présente la plus
grande sensibilité (axe des ordonnées) et la
plus grande spécificité. Pour connaitre la
valeur de ce point, il faut analyser le tableau
des scores

Valeur associée aux scores qui ne se
superposent pas : dans ce cas, la zone indique
qu'il y a 89,9 % des cas ou les scores de
I'échantillon clinique sont plus élevés que ceux
de I'échantillon non clinique. En d'autres
termes, dans seulement 10,1 % des cas, les
individus non cliniques ont des scores plus
élevés que ceux considérés comme cliniques.

Intervalle de confiance (95%) : dans ce cas, il
indigue que si cette recherche est effectuée
100 fois, dans 95 d'entre elles la valeur de la
courbe sera comprise entre 0,85 et 0,94.

Intervalle de score : il faut lire jusqu'a « la valeur indiquée de la ligne ».

La valeur de la sensibilité est indiquée directement, mais la valeur de la
spécificité est indiquée inversement (1-spécificité).

Dans cet exemple, I'intervalle de scores allant jusqu'a 7,5 présente la
sensibilité la plus élevée (0,80) et la spécificité la plus élevée (0,88 ;i.e. 1 -
0,12). Cela signifie que dans cet intervalle de scores, l'instrument est
capable d'identifier 80 % des cas avec un diagnostic clinique et 88 % des

or Equal To® M 1- Specificity
.0000 1.000 1.000
1.5000 980 6
2.5000 940 420
3.5000 920 .360
4.5000 900 340
5.5000 .880 .280
6.5000 .860 .260
7.5000 .800 120
8.5000 660 .060
9.5000 400 .020
\_ 11.0000 )  .000 .000
Thedestresuitfariable(s): SCORE has at
least one tie hetween the positive actual
state group and the negative actual state
group.
a. The smallest cutoff value is the . . L.
minimum observed testvalue Cas sans dlagnostlc c||n|que.
minus 1, and the largest cutoffvalue

is the maximum observed testvalue
plus 1. All the other cutoffvalues are
the averages of two consecutive
ordered observed testvalues.




4. Comment rapporter les résultats

Les descriptions présentées dans cette section sont des exemples de la présentation des indicateurs les plus importants. Les
valeurs surlignées en gris doivent étre remplacées par les résultats obtenus par chaque recherche, ainsi que par leur
interprétation. Ce rapport peut étre adapté en fonction de son objectif de publication (mémoire, thése, revue scientifique
avec des normes différentes, etc.).

Une analyse de la courbe ROC a été réalisée pour évaluer la sensibilité et la spécificité
de I'échelle nom d’échelle. Au total, 200 sujets ont participé, 100 du groupe clinique et 100 du
groupe non clinique. Les résultats ont montré une courbe statistiquement significative (AUC
=0,899, EP =0,02 ; p <0,01 ; IC 95 % = 0,855 - 0,942). C’est-a-dire que, lorsqu'ils sont

choisis au hasard, 89,9 % (IC 0,855 - 0,942) des cas cliniques auraient des scores plus élevés

que les cas non cliniques sur I'échelle nom d’échelle (Figure 1).

ROC Curve
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i

T T
00 02 04 06 08 10

1 - Specificity

Figure 1 : Courbe ROC pour I'échelle nom d’échelle

Le seuil qui maximise la sensibilité et la spécificité est 7/8 (c'est-a-dire les scores jusqu'a

7 et a partir de 8), avec une sensibilité de 0,80 et une spécificité de 0,88 (voir Tableau 1).



Tableau 1.

Coordonnées de la courbe ROC

Positif si supérieur Sensibilité 1 - Spécificité
ou égal a
.0000 1.000 1.000
1.5000 980 .600
2.5000 .940 420
3.5000 920 360
4.5000 .900 .340
5.5000 .880 .280
6.5000 .860 .260
7.5000 .800 120
8.5000 .660 .060
9.5000 400 .020
11.0000 .000 .000

Le nom d’échelle était plus a méme de classer correctement les personnes sans nom du

diagnostic (88 % des cas) que les personnes avec nom du diagnostic (80 % des cas).
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