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1. La métrique Expected Goal (xG)

Figure 1: Densité des tirs (gauche), densité des buts (milieu) et xG
(droite) au handball

Motivations
—modèles introduits en 2012 par Sam Green pour le site Opta
—xG : pour une position, indique la probabilité de transformer un

tir en but
—Figure 1 : carte de chaleur d’xG pour les matchs du championnat

du monde 2015 de handball masculin

Objectifs : déterminer les indices pertinents pour le calcul de la mé-
trique xG .

2. Données

Tournoi :Championnat du monde
de handball 2015

Lieu :Qatar

Acquisition :Vidéo

Type :Professionnel

Dataset :88 matchs

3. Méthode

Apprentissage automatique d’un modèle
—chaque expert a sa propre fonction xG dont l’expression exacte

est inconnue → apprentissage automatique sur les données de
la figure 1

Méthode wrapper de sélection d’attributs
—sélection des indices selon la performance de l’algorithme d’ap-

prentissage
—wrapper effectue une recherche dans l’espace des sous-

ensembles d’indices

Figure 3: Approche wrapper

Dans la pratique, nous ne cherchons pas la configuration d’optimale
d’indices. Nous nous contentons de comparer plusieurs combinai-
sons emblématiques :

pos :ne considère que la position du tireur

(pos + θ + d) :ajoute l’angle d’ouverture θ du but et la distance au
but d

données événementielles :données de position plus les informa-
tions sur les événements du match (temps écoulé depuis le tir
précédent, différentiel de but, scores, etc.)

données spatiales :caractéristiques géométriques de la situation
de jeu au moment du tir (position du gardien, vitesse du tireur,
nombre de défenseurs, etc.)

données combinées :considèrent l’intégralité des indices

Résultats

input accuracy precision recall F1 score AUC learning time (s)
pos 0.72 0.77 0.74 0.75 0.71 258s
pos + θ + d 0.73 0.78 0.74 0.76 0.72 +62%
données événementielles 0.74 0.79 0.76 0.77 0.73 +75%
données spatiales 0.75 0.77 0.78 0.78 0.75 +54%
données combinées 0.75 0.77 0.78 0.78 0.75 +67%

Table 1: Tableau de performance des modèles xG avec RANDOMFOREST

—il n’est pas nécessaire d’avoir un jeu de données complexe
— la position du tireur suffit pour obtenir un modèle d’xG obtenant des bons scores d’entraînement
— l’enrichissement des données d’entrée demande un coût trop élevé pour un faible gain de performance du modèle
—au handball, les évènements de buts surviennent plus régulièrement dans une zone très petite par rapport au football, ce qui justifie

que l’ajout d’indice influence peu la performance du modèle.
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