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DETECTION D’ACTIVITE VOCALE
MULTI-FLUX POUR LA

DIARISATION DU LOCUTEUR

Résumé

La diarisation du locuteur, ou la t&che
de déterminer « qui parle, quand 2 »,
a récemment connu des avancées

VY

Institut Mines-Télécom

LA DIARISATION DU LOCUTEUR

UNE TACHE MODULAIRE
Détection R .
Pré- d'activité Représentation
traitements | vocale & vectorlellle dela
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traitements

majeures, mais la  plupart  des

recherches sont orientées vers la

creation de nouvelles représentations 1 1 1 1 1
vectorielles de la parole et les

méthodes de regroupement.  Dans ||||| |||| ||||||||||. il |||. (T B e [ '|||'
cet article, nous étudions l'impact du CLEN

choix de la détection d'activité ] ) ) )
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diarisafion  du locuteur. Nous scgments

présentons également une nouvelle
méthode de détection d'activité
vocale multi-flux basée sur une fusion
de trois systémes selon leurs entropies.
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Fig. 2 : Schéma de la détection d'activité vocale multi-flux
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Fig. 3 : Schéma complet du systéme de diarisation utilisé

RESULTATS ET CONCLUSION

Les résultats obtenus montrent I'impact de la

Fig. 1 : Schéma général de la tadche de diarisation du locuteur

LA DETECTION D’ACTIVITE VOCALE

En raison de la difficulté d'annoter pour la tdche de diarisation,
il est également trés difficile de choisir une bonne détection
d’activité vocale (VAD).

Nous présentons ici les résultats d'un systéeme de diarisation du
locuteur de I'état de I'art (VBx) en ne faisant varier que sa VAD.
Nous infroduisons également une détection d’activité vocale
multi-flux (MSVAD) qui choisit dynamiquement parmi 3
méthodes de VAD, celle avec I'entropie la plus faible.

hy; = —P(Speech|oy;) log, P(Speech|oy.;)

-P (Non Speech|ok,i) log, P(Non Speech|ok,i)

Les différents systémes sont évalués sur la base de données
VoxConverse, composée principalement de contenus télévisés
(émissions en studio, meeting politique, interviews, etc.).

Tab. 1: Résultats de diarisation sur VoxConverse (50h)

VAD ufilisée  DER PM FA cF
00:02 -> 00:33
oo ams Energie 25 1034  7.30 494
GP-VAD 9.76 3.78 2.30 3.68
speechbrain 9.94 243 3.74 3.76
pyannote 2.1 6.66 3.09 0.79 2.78
MSVAD 7.76 2.51 1.88 3.36

Tab. 2 & 3 : Comparaison de la MSVAD et de pyannote
sur un sous-ensemble de VoxConverse

VAD sur

toutes les composantes du DER (parole manquée,
fausses alarmes et confusion de locuteurs).

Nofre systéeme s'est également montré plus
performant que pyannote sur certains
enregistrements audios, en particulier lorsqu’il s’agit
de déterminer le nombre exact de locuteurs actifs.

VAD utilisée

pyannote 2.1

. ., . . p . MSVAD
Une prochaine étape consistera a déterminer
précisément sur quelles catégories d'enregistrement Nombre de
la MSVAD est meilleure (domaine, SNR, etfc.). .
pyannote 2.1
MSVAD
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