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PRÉSENTATION DE NOTRE DÉMARCHE

∙ Une première analyse quantitative...
∙ Enrichie par vos remarques, retours et analyses personnelles.
∙ Pas d’ambition de résumer l’intégralité du corpus ni de le
décrire en détail.

∙ Les analyses qualitatives et la connaissance approfondie du
corpus constituent à la fois le moteur, la source et la ”prochaine
étape” de nos analyses.
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ANALYSE DESCRIPTIVE



PRÉSENTATION DES ÉDITORIAUX

∙ 372 éditoriaux répartis entre 1960 et 1994.
∙ Moyenne de 662 mots par document, avec une longueur
maximale de 3324 mots.

Figure – Répartition des éditoriaux par années
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PRÉSENTATION DES ÉDITORIAUX

Figure – Nombre moyen de mots par années
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LES AUTEURS

Figure – Répartition des auteurs
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LES AUTEURS

Figure – Les auteurs à travers le temps
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ÉTUDE DES FRÉQUENCES

Pour mieux étudier notre vocabulaire, nous effectuons quelques
étapes de nettoyage :

∙ Retrait des ”stop words” : le, mais, la, quand
∙ Lemmatisation du vocabulaire
∙ Fréquence vs Tf-Idf

Les 30 mots les plus fréquents Les 30 mots les plus ”tfdf-fréquents”

’tour’, ’cyclisme’, ’faire’, ’pouvoir’, ’france’, ’coureur’,
’sport’, ’grand’, ’équipe’, ’luire’, ’année’, ’course’, ’cycliste’,
’français’, ’champion’, ’professionnel’, ’monde’, ’savoir’,
’sportif’, ’an’, ’homme’, ’aller’, ’voir’, ’devoir’, ’saison’,
’falloir’, ’jour’, ’épreuve’, ’vouloir’, ’seul’

’tour’, ’cyclisme’, ’faire’, ’france’, ’pouvoir’, ’sport’,
’coureur’, ’grand’, ’équipe’, ’luire’, ’hinault’, ’année’,
’course’, ’saison’, ’professionnel’, ’
français’, ’champion’,
’cycliste’, ’monde’, ’homme’, ’bernard’, ’miroir’, ’an’, ’sportif’,
’voir’, ’savoir’, ’devoir’, ’aller’, ’falloir’, ’merckx’

Il y a beaucoup de similarités, mais :

∙ L’ordre relatif est le plus important.

∙ Quelques différences : ”Hinault”, ”Miroir” ou même ”Merckx”.
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LES COUREURS

Figure – Poids des mots par années
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LES COUREURS

Corrélations Poulidor Anquetil Hinault Merck(x)
Poulidor 1 0.51 -0.17 0.04
Anquetil 0.51 1 -0.05 0.03
Hinault -0.17 -0.05 1 0.02
Merck(x) 0.04 0.03 0.02 1
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PREMIÈRES CONCLUSIONS ET PERSPECTIVES

Perspectives :

∙ Nous envisageons d’approfondir davantage notre analyse en
explorant d’autres méthodes, telles que l’analyse des entités
nommées (NER).

∙ Nous prévoyons également de poursuivre nos recherches sur les
co-occurrences et d’examiner plus en détail leurs implications.

∙ Il sera intéressant d’explorer plus en profondeur le lien entre
les auteurs des textes et le type de vocabulaire qu’ils utilisent,
afin de mieux comprendre leur style d’écriture.
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ANALYSE FACTORIELLE



UN PREMIER EXEMPLE AVEC BOURDIEU

Figure – Analyse en composante multiple de Bourdieu
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ANALYSE PAR COMPOSANTES PRINCIPALES

∙ L’Analyse en Composantes Principales (ACP ou PCA) utilise la
matrice des fréquences (tf-idf).

∙ L’objectif est de trouver les axes de variance maximale dans nos
données, c’est-à-dire les endroits où il y a le plus de variations
dans le vocabulaire (zones d’entropie maximale).

∙ Ces composantes, le long desquelles la variance est maximale,
permettent d’identifier des variations significatives dans le
vocabulaire et donc de déterminer certaines thématiques.

∙ Les composantes sont des combinaisons linéaires des mots de
notre vocabulaire.
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ÉTUDE DES 2 PREMIÈRES COMPOSANTES

Les deux premières composantes expliquent le plus de variance dans nos données.
Elles peuvent être considérées comme deux composantes qui caractérisent deux
thématiques distinctes dans notre corpus.

Figure – Composantes principales 1 et 2 + contribution des mots

La première composante est positivement corrélée à une thématique, tandis que la
deuxième composante est négativement corrélée à une autre thématique.
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LA PREMIÈRE COMPOSANTE

Mots contribuant le plus
à la première composante

Mots contribuant le plus
à la seconde composante

’dirigeant’, ’groupe’, ’organisateur’, ’président’, ’coureur’,
’directeur’, ’problème’, ’national’,
’fédération’, ’amateur’, ’professionnel’

’loin’, ’cyclisme’, ’sportif’, ’athlète’, ’savoir’,
’populaire’, ’croire’, ’bicyclette’, ’vie’,
’cycliste’, ’maurice’, ’sport’, ’vidal’

Une première thématique intéressante émerge, liée à l’organisation du
circuit de courses, aux fédérations, aux décisions et aux dirigeants.

Nous pouvons identifier des documents fortement corrélés à cet axe :

∙ L’éditorial n°184 d’avril 1974, qui évoque un conflit auquel la FICP a dû
faire face.

∙ L’éditorial n°311 de 1981, qui discute de l’élection d’un nouveau
président à la tête de l’UCI.

La question de l’organisation du cyclisme est une thématique centrale dans
les éditoriaux, et il ressort souvent un conflit entre le circuit professionnel et
la pratique amateur, comme l’évoque l’éditorial dont nous venons de parler.
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LA SECONDE COMPOSANTE

Les mots négativement corrélés à cette composante sont : cyclisme,
sportif, populaire, bicyclette, sport.

Cette composante semble être liée au traitement du cyclisme du
point de vue de l’amateur et/ou du spectateur. On parle de la
pratique du cyclisme, de sa popularité, des mesures prises par l’État
pour favoriser l’utilisation du vélo, ainsi que du regard du spectateur
sur le monde du cyclisme. Cette composante semble s’intéresser à
ceux qui regardent ou pratiquent le vélo, mais avec un point de vue
extérieur au monde professionnel.

Voici quelques exemples :

∙ L’éditorial n°58 de 1965 aborde la situation du cyclisme en
France et son écart par rapport à d’autres sports populaires.

∙ L’éditorial n°410 parle, quant à lui, du regard d’un spectateur
sur le Tour de France, des difficultés de percevoir ou
d’approcher les coureurs, qui sont tous très encadrés.

16



DEUX NOUVEAUX EXEMPLES

(a) (b)
Figure – Deux documents avec une forte contribution (resp.) pour les deux
premiers axes 17



ÉTUDE DES COMPOSANTES 3 ET 4

Mots contribuant le plus à la première composante Mots contribuant le plus à la seconde composante

Miroir, tour, numéro, luire Tour, formule, france, organisateur,
jeune, italie, giro, étape

Table – Contribution>0.01

Deux nouvelles thématiques se dégagent :

La première est liée aux éditoriaux qui parlent d’eux-mêmes. Ceux qui évoquent des
changements dans la formule, des nouveautés. Mais aussi des éditoriaux plus courts
qui se contentent de décrire les sujets du numéro. Il s’agit de textes qui s’éloignent
des analyses et des débats d’actualité.

La seconde composante concerne les grandes courses, telles que le Tour de France et
le Giro. On y retrouve des bilans, des analyses et des débats qui entourent ces
événements majeurs du cyclisme.

Ces deux thématiques offrent de nouvelles perspectives pour approfondir l’étude de
notre corpus d’éditoriaux.

Figure – Un extrait d’un édito (n°12)
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LES COMPOSANTES 1 ET 5

Figure – Composantes principales 1 et 5

Mots contribuant le plus
à la première composante

Mots contribuant le plus
à la cinquième composante

’dirigeant’, ’groupe’, ’organisateur’, ’président’, ’coureur’,
’directeur’, ’problème’, ’national’,
’fédération’, ’amateur’, ’professionnel’

’Poulidor’,’Anquetil’
’Raymond, ’Jacques’
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UN DERNIER AXE INTÉRESSANT : POULIDOR-ANQUETIL

Nous observons ici un axe d’analyse qui tourne autour de la rivalité
entre Anquetil et Poulidor. L’analyse des fréquences nous avait déjà
montré une forte corrélation entre ces deux coureurs. L’analyse en
composantes principales (ACP) confirme que cette rivalité est un
sujet caractéristique abordé dans certains éditoriaux.

(a) Éditorial n°59 (b) Éditorial n°120

Figure – Deux documents avec une forte contribution sur l’axe 5
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CONCLUSIONS SUR L’ACP

Une analyse des cinq axes qui contribuent le plus à l’ACP nous a
révélé cinq thématiques principales. Ces thématiques sont
considérées comme importantes par l’ACP, car elles expliquent le
plus de variance dans nos données.

Ces thématiques comprennent :

∙ Une thématique liée à l’organisation de la scène
professionnelle du cyclisme.

∙ Une thématique liée à la pratique du cyclisme et au rôle du
spectateur.

∙ Une thématique en lien avec les grandes courses et les
événements majeurs du cyclisme.

∙ Une thématique correspondant à des éditoriaux plus courts qui
se contentent de décrire les sujets du numéro.

∙ Une thématique concentrée sur la rivalité entre Poulidor et
Anquetil.
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PERSPECTIVES

Il est également possible d’analyser d’autres composantes, bien que
leur contribution à la variance de nos données soit moins
significative.

Perspectives : Une perspective intéressante serait d’explorer la
relation entre ces thématiques/axes et les auteurs des éditoriaux,
ainsi que de les relier à la période d’écriture. Cela permettrait
d’approfondir notre compréhension des différentes perspectives et
des évolutions dans les éditoriaux au fil du temps.
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TOPIC MODELLING : LDA



TOPIC MODELING : LDA

-> LDA : Latent Dirichlet Allocation

∙ La méthode LDA permet de représenter le corpus en termes de sujets
(distribution sur les mots).

∙ Chaque document est représenté par une distribution de sujets,
conditionnellement aux mots observés.

∙ Le nombre de sujets doit être déterminé à l’avance.

Figure – Exemple de sujets obtenus pour le projet AGODA
-> Étant donné que le corpus est relativement petit, l’ajout de données
supplémentaires pourrait être bénéfique... et nous en avons !
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TOPIC MODELING : LDA

Phase de nettoyage

∙ Suppression des mots vides (stop words).
∙ Lemmatisation.
∙ Découpage en paragraphes plus petits (par numéros de pages
et sauts de lignes).

∙ Conservation uniquement des caractères alphanumériques et
des documents contenant plus de 100 caractères.

Mots les plus fréquents dans tous le corpus (réduit+nettoyé)
’victoire’, ’dernier’, ’devoir’, ’gagner’, ’jean’, ’aller’, ’année’,
’point’, ’jour’, ’naître’, ’champion’, ’monde’, ’bel’, ’équipe’,

’cyclisme’, ’an’, ’coureur’, ’luire’, ’course’, ’paris’, ’van’, ’grand’,
’prix’, ’france’, ’étape’, ’pouvoir’, ’faire’, ’kilomètre’, ’heure’,

’tour’
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LDA SUR TOUS LE CORPUS

Figure – Topics obtenus

∙ Nous disposons maintenant d’un
peu plus de 19 000 documents sur
lesquels nous entraînons le modèle
LDA.

∙ Dans l’ensemble, les topics obtenus
sont décevant mais...

∙ Les 6 topics les plus fréquents dans
nos éditoriaux ne sont pas très
significatifs.

∙ Il serait possible d’améliorer les
résultats de LDA en modifiant le
corpus ou en regardant plus de
mots par topics

∙ Cependant, nous avons décidé de
mettre un terme à cette première
partie de l’analyse.
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RÉSEAUX DE NEURONES ET MODÈLES DE LANGUES : TOP2VEC

+ Word2Vec : On associe un vecteur à chaque mot de notre corpus,
les mots dans un contexte similaire ont des vecteurs similaires.
+ Cette méthode permet de résoudre des analogies :

∙ ”Femme est à Reine ce que Homme est à ... Roi
∙ ”Paris est à France ce que Tokyo est au ... Japon

L’apprentissage des vecteurs est fortement dépendant du corpus
+Doc2Vec : Algorithme similaire, mais on rajoute un token
”document” afin d’apprendre un vecteur sur chacun des documents
+ Top2Vec : Combinaison des deux précédentes méthodes pour
identifier des sujets
+ Limites : Prise en compte du contexte limitée (15 mots), un mot
équivaut à un vecteur, les analogies peuvent être moins efficaces sur
de petits corpus
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TOPIC MODELLING : PROJECTION

Figure – Projection (t-sne) des mots 28



TOPIC MODELLING

Topic 44 locomotion engin velocipede automobiliste cyclable circulation automobile
Topic 89 totalisateur journalier affichage chronometre instantane alarme frequence
Topic 95 soufflerie aerodynamisme lenticulaire aerodynamique penetration watt delta
Topic 99 sucre riz glucide legume calorie lipide viande
Topic 5 vestige paysage halte etang siecle detour village
Topic 13 diametre version ecrou anodiser alliage millimetre acier
Topic 16 doping dopage stimulant dopant doper repression amphetamine
Topic 50 antenne direct resume radio filmer emission retransmettre
Topic 63 energetique mineral vitamine glucidique apport boisson nergisport
Topic 122 coffret tome recueil luxueux vpc bibliotheque mademoiselle

Table – Quelques topics sur les 169 trouvés

On remarque une grande variété dans les topics, même si tous ne sont pas
aussi significatifs
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TOPIC MODELLING : PROJECTION

Figure – Projection (t-sne) des mots et topics 30



TOPIC MODELLING SUR LE SOUS CORPUS DES ÉDITORIAUX

Figure – Les topics les plus
présents dans le corpus des
éditoriaux

∙ On affiche les topics associés à au
moins 10 documents du corpus des
éditos.

∙ On retrouve des sujets
précédemment analysés tels que
celui des institutions.

∙ De nouveaux topics intéressants
émergent, comme celui sur le
dopage...

∙ ... et également celui de l’opposition
entre le vélo et la voiture.
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TOPIC MODELLING

Figure – Les topics les plus fréquents dans les éditoriaux
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LES FEATURES DE TOP2VEC : PROXIMITÉ DOCUMENTS-TOPICS

(a) Topic 16 (b) Topic 44

Figure – Les documents les plus similaires à aux topics 16 et 44
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LES FEATURES DE TOP2VEC : PROXIMITÉ DOCUMENTS-TOPICS

(a) Éditorial n°185 (b) Éditorial n°91

Figure – Deux éditoriaux en lien avec les topics 16 et 44
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TOP2VEC : PREMIÈRE CONCLUSIONS ET PERSPECTIVES

Top2Vec nous a permi de mettre en avant de nouvelles thématiques
et des nouvelles façon de les visualiser

∙ Mettre en lien les topics avec les années des édito
∙ Analyse de tous le corpus avec le word embedding
∙ Top2Vec sur un plus petit corpus (suppréssion des publicités...)
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NER : UN TOUT PREMIER RÉSULTAT

36



CONCLUSION

Qu’avons-nous appris ?

∙ Nous avons rencontré des difficultés d’analyse quantitatives
liées à la taille du corpus.

∙ Certaines thématiques ont émergé grâce à l’analyse factorielle
et la modélisation de sujets.

∙ ...

Pour la suite :

∙ Utiliser des modèles de langage de type ”transformers” pour
analyser notre corpus grâce à l’apprentissage par transfert.

∙ Améliorer la découpe du corpus.
∙ Sélectionner le corpus en excluant ou en isolant les publicités...
∙ Approfondir l’analyse des entités nommées.
∙ Et surtout, effectuer des analyses en fonction de vos retours et
centres d’intérêt.

Merci !
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