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Problématique : Segmentation sémantique entre jours/nuit

Segmentation d'une image de jours par le réseau DeepLabV3+.

Database de RobotCar[4] EROUPE RENAULT
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Problématique : Segmentation sémantique entre jours/nuit

Segmentation d'une image de nuit par le

Segmentation d'une image de jours par le réseau DeepLabV3+. )
réseau DeeplLabV3+. Database de BDDI[5]
4

Database de RobotCar[4]
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Adaptation de domaine non supervisé : Une solution pour améliorer la segmentation sémantique

DeepLabV3+[3] est entrainé sur Cityscape[2]. Cette database ne continent pas d'image de nuit. Ce
qui implique un shift de domaine de test par rapport au domaine d'entrainement.
Annoter directement des images de nuit est un travail intensif: générer une vériteé terrain de

segmentation prend 1.5h pour chaque image.
Porav et al [1] propose une solution pour face a ce shift en rajoutant un adaptateur qui prend l'image

de nuit et générer une autre image optimisée pour la segmentation.

DeeplLabV3+

Segmentation original

Adaptateur DeepLabV3+

Segmentation avec adaptateur
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L'entrainement original de I'adaptateur :

Etape 1

Etape 2 ——

A
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L'entrainement bout en bout de I'adaptateur :

A
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Résultats qualitatifs pour database de RobotCar:

* On peut observer une amélioration de ~6% mIOU par rapport aux resultats de l'article.
* L'entrainement bout a bout (end-to-end) apporte une contrainte supplémentaire de conservation de

la sémantique des objets lors du génération de la nuit. Une meilleure génération entraine un
meilleur entrainement pour l'adaptateur .

DeeplabV3+

DeeplabV3+ mIOU avec adaptateur mlOU

DeeplabV3+ avec adaptateur miIOU Adaptateur (bout en bout) miOU

0.1850 0.5136 0.5198 0.5721

Resultat de I'adaptateur mIOU avec et sans entrainement bout a bout sur le database de RobotCar
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Résultats de RobotCar et BDD

Image original Segmentation sans adapter Segmentation avec adapter
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