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1 Introduction

L’idée guidant ce travail est de mettre en place des approches de visualisation de données
multidimensionnelles (non images) pour lesquelles la couleur et la configuration spatiale des
données sont entierement guidées par les données. Les données guident donc intégralement la
visualisation, et les regroupements observés sont extraits de celle-ci. Ces regroupements sont
a la fois spatiaux et colorimétriques. Nous cherchons, dans cet article, a avoir une colorisation
qui soit guidée par les profils d’une base d’images.

Pour cela, dans un premier temps, en considérant un ensemble d’images couleurs, nous
nous inspirons des travaux de Otha et al. (1980) qui identifie une transformation entre couleurs
dans une image et ses scores issues d’une analyse en composantes principales (ACP). Cette
démarche a inspirée différent travaux de visualisation (Blanchard et al., 2005; de Runz et al.,
2012) qui exploite sa transformée inverse afin de colorier des jeux de données multidimension-
nelles quantitatives réduits par ACP.

L’objectif de cet article est de travailler sur le lien entre les images couleurs et les ACP
construites dessus individuellement afin d’identifier des informations pouvant caractériser ces
transformations que nous appelons profils couleurs, ainsi que des regroupements (clusters) de
profils et des représentants de ces regroupements a I’aide d’approches de clustering (c.f. figure
1).

Dans un second temps, il s’agit d’exploiter ces profils couleurs représentatifs afin de propo-
ser des coloriages dans les visualisations de données quantitatives multidimensionnelles guidés
par les données. Ainsi, contrairement aux travaux de (Blanchard et al., 2005; de Runz et al.,
2012) utilisant la transformée inverse d’Otha, nous considérons celle-ci uniquement comme
un profil couleur possible parmi d’autres extraits de la précédente étude d’une base d’images
couleurs.

La figure 2 présente le résultat obtenu de la colorisation a I’aide des trois profils couleurs
représentatifs selon les centroides des trois clusters. Dans les visualisations, les données sont
ordonnées selon les classes présentes dans IRIS. Les 5 premiéres colonnes correspondent a la
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FIG. 1 — Construction des profils couleurs et obtention des profils représentatifs
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FIG. 2 — Visualisations des données IRIS coloriées a l'aide des trois profils couleurs représen-
tatifs

classe Setosa, les cinq suivantes a la classe Versicolor et les 5 dernieres a la classe Virginica.
Pour tous les profils, et conformément a la littérature, nous pouvons aisément séparer la classe
Setosa des autres. Selon nous, sur ces données, nous pouvons distinguer plus nettement, a
I’aide du centroide du deuxieme cluster, les classes Versicolor et Virginica qu’avec les autres
profils représentatifs.
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