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La croissance des données Web a présenté de nouveaux défis en ce qui concerne la capacité 

d'interroger efficacement les données RDF. Les systèmes de bases de données relationnelles 

traditionnels adaptent et interrogent efficacement les données distribuées. Avec le 

développement de Hadoop, son implémentation du Framework MapReduce avec Hive, un 

entrepôt de données, la sémantique du traitement et de l'interrogation des données a changé.  

Nous présentons dans cet article, SPARQL2Hive un système de traitement des requêtes 

SPARQL compétitif sur le Framework MapReduce qui permet un traitement de requête 

SPARQL ad hoc sur de grands graphes RDF. Au lieu d'un mapping direct, SPARQL2Hive 

utilise le langage de requête de Hive(HiveQL), Hive est un système d'entrepôt de données qui 

permet d'interroger des systèmes utilisant HDFS, située au-dessus de Hadoop MapReduce, en 

tant que couche intermédiaire entre SPARQL et MapReduce. Ce niveau d'abstraction 

supplémentaire rend notre approche indépendante de la version actuelle de Hadoop et garantit 

ainsi la compatibilité avec les futures modifications du framework Hadoop car elles seront 

couvertes par la couche Hive sous-jacente. Notre approche consiste à utiliser les deux méta-

modèles de SPARQL et Hive, et de proposer une transformation/mapping entre ces deux 

méta-modèles en utilisant le langage de transformation Atlas(ATL).Nous comparons 

SPARQL2Hive avec les implémentations SPARQL basées sur MapReduce, qui proposent le 

traitement des requêtes SPARQL dans un environnement basé sur Hadoop. 
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